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@ Posmatramo dva obelezja X i Y.

@ Metodom momenata dobijamo ocenu R koeficijenta korelacije:

R— XY
5xSy

¢iju realizovanu vrednost oznaavamo sa r

Sy
535,

r =
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Ako je ‘r‘ < 0.3 obelezja X i Y nisu u korelacionoj vezi.
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Ako je ‘r‘ < 0.3 obelezja X i Y nisu u korelacionoj vezi.

Ako je 0.3 < M < 0.7 postoji neznatna korelacija izmedu
posmatranih obelezja X i Y.

Ako je M > 0.7 postoji znatna korelacija izmedu posmatranih
obelezja X i Y. Pri tome:

@ Ako je 0.7 < M < 0.9, postoji znatna linearna korelacija.

o Ako je ‘r‘ > 0.9, linearna korelacija je veoma jaka.
Ako je r pozitivno, tada je linearna regresiona funkcija rastuca, a
ako je r negativno, tada je linearna regresiona funkcija opadajuca.
Ako je vrednost |r| bliska jedinici, mozemo da zaklju¢imo da je
korelacija izmedu X i Y jaka, a ako je vrednost |r| bliska nuli,
moZzemo da zaklju¢imo da su X i Y veoma slabo ili nikako
povezane.
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Linearna regresija

Jednatina linearne regresije (Y u zavisnosti od X):
Regresiona prava
)’7 = ai1x + aop,
. 5 5
gdejeay =r= =
5

_L;’ koeficijent pravca prave, ag = ¥, — aix,.
X SX
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Jednatina linearne regresije (Y u zavisnosti od X):
Regresiona prava
)’7 = ai1x + aop,

) s 5 - _ -
gdejeay =r= = _L;’ koeficijent pravca prave, ag = ¥, — aix,.
S5« S

Jednatina linearne regresije (X u zavisnosti od Y):
Regresiona prava
X = aiy + ao,

) 5 5y fici < -
gde je a1 = rg— =2 koeficijent pravca prave, ag = X, — aiyn.
Y y
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Primer

Dati su parovi podataka o temperaturi ( [ °C] ) eksperimentalne
ploc¢ice od ispitivanog materijala i veli¢ini pukotine ( [mm] ) na njoj.

temperatura [ °C] -1.5|-1.0]-05|00]| 10| 20
veli¢ina pukotine [mm] || 0.2 | 0.4 | 0.5 | 0.8 | 1.0 | 1.3

Podatke predstaviti dijagramom rasipanja (scatter). Naci pravu line-
arne regresije velicine pukotine u zavisnosti od temperature i ucrtati
Jje na dijagram. lzracunati koeficijent linearne korelacije. Prognozi-
rati Sirinu pukotine na 2.5°C.

.
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Linearna regresija

Proglasimo temperaturu za obeleZje X, a odgovarajuéu Sirinu
pukotine za obeleZje Y. Veli¢ina uzorka je n = 6.
Izra¢unavamo aritmetictke sredine:

1
% = ¢ (15~ 10-05+0.0+10+20) =00
1
7= ¢ (0240.4+05+08+1.0+13) =07
Xi Vi | xi—%|yi—V6|(xi—%)?| (vi—¥)|A-B
-1.50 | 0.20 -15 -05 2.25 0.25 0.75
-1.00 | 0.40 -1.0 -0.3 1.00 0.09 0.30
-0.50 | 0.50 -05 -0.2 0.25 0.04 0.10
0.00 | 0.80 0.0 0.1 0.00 0.01 0.00
1.00 | 1.00 1.0 0.3 1.00 0.09 0.30
2.00 | 1.30 2.0 0.6 4.00 0.36 1.20

\ \ \ \ | 850 | 084 | 265 |
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Standardne gregke su:

6
1 1
5 = .| - i —X5)2 = 4/ = -8.50 = 1.19024;
R A
_ 1 ¢ AY L
5= |- D~ 76) = /¢ - 0.84 = 0.37417;
i=1

6

_ 1 _ 1

Sy =& ;(x,- — %) (yi — Vo) = ¢ 2:65 = 0.44166.
: 0.44166 _

Odatlf jer —O }1411%0624 037417 - 0.9917;

a = 2 = T .31176;

32 1.190242
ag = )_/6 — 31)_<6 =0.7-0.31176 -0 =0.7.
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Linearna regresija

Vidimo da jednadina prave linearne regresije glasi
y =0.31176x 4+ 0.7 ,
tako da prognoziramo da ¢e Sirina pukotine na 2.5°C biti

9(2.5°) = 0.31176 - 2.5 + 0.7 = 1.4794 mm.
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Linearna regresija

Vidimo da jednadina prave linearne regresije glasi
y =0.31176x 4+ 0.7 ,
tako da prognoziramo da ¢e Sirina pukotine na 2.5°C biti
$(2.5°) = 0.31176 - 2.5 + 0.7 = 1.4794 mm.

Kako je r u ovom primeru po apsolutnoj vrednosti priblizno 1,
linearna korelacija izmedu posmatranih obeleZja je veoma jaka.
Dijagram rasipanja dobijamo ucrtavanjem tafaka (—1.5,0.2),
(—1.0,0.4), (—0.5,0.5), (0.0,0.8), (1.0,1.0), (2.0,1.3) na
xy-ravan. Jednadina regresije je jednacina prave. Uzmimo dve
proizvoljne vrednosti za x, na primer x1 =0 i xo = 1.
Uvrstavanjem u jednadinu regresije dobijamo vrednosti y; = 0.7 i
y2 = 1.0117. Spajanjem tacaka (0,0.7) i (1,1.0117) dobijamo
traZenu regresionu pravu (Slika 1).
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y =0.31176x + 0.7

ozé
_é —i 0 i é OE'
Slika 1.



